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Существует много разных подходов к решению задач классификации с большим 

числом классов. Алгоритмы, основанные на идеи попарного отделения классов или 

отделения одного класса широко распространены в наши дни [1]. В данных методах 

исходная задача сводится  к совокупности l  или  ( 1) / 2l l   бинарных задач. Существует и 

более общий подход, основанный на сведении исходной задачи к серии дихотомических 

задач на основе кодовой матрицы (Error-Correcting Output-Coding [2]). 
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Nα , а   - расстояние Хэмминга в nR . Столбцы 

кодовой матрицы обычно выбирают случайно. Считается, что чем больше расстояние 

между кодовыми строками ,j i
α α  кодовой матрицы, тем лучше.  

Рассмотрим следующую модификацию метода. Классификацию x  будем 

проводить по формуле 
1,2,...,

( , ) min ( , ), 


i j

j l
β α β α  где 

1

( , )  


 
N

i i

j j j

j

yβ α , jy  - весовые 

коэффициенты дихотомий,  

1

0,


 
N

j j

j

y y N . Сами коэффициенты находятся из решения 

задачи линейного программирования  
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Проведено численное исследование данной модификации на модельных и 

реальных практических примерах. Как правило, число столбцов кодовой матрицы 

существенно сокращается, а точность классификации модифицированного метода 

возрастает.  
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